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IA responsable: 3 ingredientes

1. Necesitamos los aspectos legales y éticos (¡no son un complemento!).

2. Necesitamos hacer un seguimiento y una interna y externa.

3. Necesitamos preguntar (visión crítica) y documentar las elecciones.
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▪ Describir los sistemas de IA con agencia independiente no es ético.

▪ Dar más capacidades a la IA de las que realmente tiene (incluso

autonomía) no es ni ético ni legal.

▪ Y asumir que la IA aprende e interactúa de la misma manera que

nosotros es irresponsable.

La imagen de la IA
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1. Progreso rápido en el ámbito de la percepción / imágenes

2. Progreso y mejora en las áreas de automatización de criterios

3. Progreso muy lento en la predicción de fenómenos sociales

Preocupaciones debido a la precisión (real/falso)

Preocupaciones a causa de errores automatizados (muchos inevitables)

Preocupaciones de explicabilidad y causalidad (cum hoc ergo propter hoc)

3 tipos de progreso en la IA
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Parece obvio pero no lo es

▪ Los sistemas de IA no pueden responder preguntas cuyas respuestas no

están de alguna manera en su conjunto de datos entrenamiento.

▪ Los sistemas de IA no pueden adquirir nuevas habilidades sin nuestra

ayuda (recogida de datos, etiquetado, validación, moderación).

▪ Los sistemas de IA no pueden inventar cosas nuevas, aunque pueden

ayudar-nos a hacerlo e incluso a resolver problemas si hacemos un buen

trabajo con los datos.
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1. Sesgos y falta de transparencia en el uso de los datos.

2. Problemas de calidad, precisión e integridad.

3. Falta de interoperabilidad y fragmentación de datos.

4. Confidencialidad, privacidad y riesgos de seguridad.

5. Dependencia de terceros y riesgos de externalización.

Datos y vulnerabilidades
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1. Sesgos y falta de transparencia en el uso de los datos.

2. Problemas de calidad, precisión e integridad.

3. Falta de interoperabilidad y fragmentación de datos.

4. Confidencialidad, privacidad y riesgos de seguridad.

5. Dependencia de terceros y riesgos de externalización.

Datos y vulnerabilidades



¿Cómo funciona?
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1. Sesgos y falta de transparencia en el uso de los datos.

2. Problemas de calidad, precisión e integridad.

3. Falta de interoperabilidad y fragmentación de datos.

4. Confidencialidad, privacidad y riesgos de seguridad.

5. Dependencia de terceros y riesgos de externalización.

Datos y vulnerabilidades



Sesgos frecuentes

• Sesgos estadísticos: el uso de datos masivos no garantiza que exista
representatividad de diferentes grupos de población, siendo la
subrepresentación y sobrerrepresentación un problema.

• Sesgos cognitivos: el diseño y opciones de sistemas y/o el etiquetado
de los datos pueden estar sujetos a sesgos que tienen lugar en la toma
de decisiones de grupos de personas con características muy similares.

• Sesgos de entrenamiento: los criterios que se utilizan en aprendizaje
supervisado y no supervisado. Hay etiquetado, verificación
(moderación), validación, etc. y pueden reforzar los sesgos estadísticos
y cognitivos.
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Responsabilidades

▪ Responsabilidad servicios sociales: Aunque pueden aumentar las

capacidades de las personas en la toma de decisiones, también pueden

disminuirlas si se limita la autonomía personal y los sistemas de IA

asumen más responsabilidades.

▪ Responsabilidad legal: No está claro si desarrolladores, proveedores

y/o intermediarios, entre otros, deberían ser responsables de los errores.

▪ Responsabilidad individual: Con los dispositivos inteligentes que

proporcionan información constante se adquiere una responsabilidad de

seguir recomendaciones. Ob
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13

Classic view AI (red square)

Participatory Modeling

Participatory Deliberation



13

The AI FORA process

Empirical social 

research

Policy workshops

Participatory Modeling
Technology providers

Stakeholders

Participatory Mapping Actors, values, resources, inputs, outputs, 
processes, AI in use, policies in use, performance, stakeholders, 
networks etc.

Participatory Deliberation

Participatory 
Assessment



Tres ventajas principales

1. En los sistemas de bienestar, quienes toman decisiones a menudo se

enfrentan a casos complejos que requieren una comprensión matizada

de las políticas, circunstancias individuales y contextos sociales más

amplios.

2. La ventaja de este proceso es que refleja, facilita y permite el

intercambio de conocimientos y experiencias, y esto es susceptible de

conducir a una toma de decisiones más informada, eficaz y justa.

Ob
se
rv
at
or
i 
d’
Èt
ic
a 
en
 I
nt
el
·l
ig
èn
ci
a 
Ar
ti
fi
ci
al
 d
e 
Ca
ta
lu
ny
a 
20
25



Tres ventajas principales

3. Cabe recordar que la supervisión humana es uno de los requisitos para

los sistemas de IA de alto riesgo según la Ley de IA de la UE. El artículo

14 establece que:

“Los sistemas de IA de alto riesgo se diseñarán y desarrollarán de tal

manera, incluso con herramientas de interfaz persona-máquina

adecuadas, que puedan ser supervisados ​​eficazmente por personas físicas

durante su uso”
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Depende …

▪ No si buscamos precisión en las respuestas: Para la misma entrada,

la salida/respuesta puede no ser la misma para todas las ocasiones.

▪ No para compartir datos sensibles: No se garantiza la privacidad y

seguridad de los datos por lo que es importante no compartir datos

sensibles.

▪ No para decisiones críticas: No contempla el contexto específico y

mucho menos de una persona.
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www.oeiac.cat
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